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Abstract:  

This study aims to compare the accuracy and efficiency of linear regression with nonlinear Logit and Probit models in short-
term stock price forecasting. The study uses daily stock data of Isfahan Steel Company from January 1, 2024, to November 
19, 2025. After eliminating multicollinear variables, the closing price was considered the dependent variable, while the 
number of trades, price-to-earnings ratio (P/E), net percentage of retail trading, and per capita buy and sell values of 
individual investors were selected as independent variables. An out-of-sample forecasting approach was applied, reserving 
the last 30 trading days as the test set. The results indicate that although linear regression shows acceptable explanatory 
power, it underperforms in short-term forecasting. The Logit model achieved the lowest MSE, RMSE, and MAE values, 
followed by the Probit model. The findings confirm the nonlinear nature of stock price dynamics and highlight the superior 
predictive performance of probability-based nonlinear models, particularly Logit. 
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Extended Abstract 

Introduction 

Stock price forecasting remains one of the most persistent and theoretically complex challenges in financial economics. 

Capital markets are characterized by high volatility, nonlinear dynamics, structural breaks, and strong behavioral components, 

which collectively limit the effectiveness of purely deterministic or linear predictive frameworks. Accurate short-term stock 

price prediction is particularly important for investors, portfolio managers, and policymakers, as it directly influences trading 

strategies, risk management decisions, and capital allocation efficiency. Empirical evidence suggests that stock price 

movements are driven not only by firm-level fundamentals but also by macroeconomic uncertainty, investor sentiment, 

liquidity conditions, and informational shocks, all of which interact in nonlinear ways (Adebayo et al., 2022; Salisu et al., 2022; 

Yang, 2023). 

Traditional econometric models—especially linear regression—have long served as the foundation of empirical stock 

market analysis due to their interpretability, simplicity, and relatively modest data requirements. Canonical econometric 

literature emphasizes that linear regression remains a valuable benchmark model, particularly when theoretical relationships 

are assumed to be stable and additive (Greene, 2003; Gujarati, 2004). However, financial time-series data frequently violate 

the assumptions underlying linear models, exhibiting heteroskedasticity, heavy tails, asymmetric distributions, and regime-

dependent behavior. These characteristics often result in declining predictive accuracy, especially in short-term forecasting 

horizons (Guo & Wang, 2023; Zakamulin, 2024). 

In response to these limitations, a growing body of research has explored nonlinear and probabilistic modeling 

approaches. Logit and Probit models, which transform the forecasting problem into a probability-based framework, allow for 

greater flexibility in capturing threshold effects and regime shifts in stock price behavior. Empirical studies indicate that 

probability-based models often outperform linear specifications in volatile environments and when investor behavior plays a 

dominant role (Alizadeh Chamazkoti et al., 2024; Omogoroye et al., 2023). These findings align with behavioral finance 

theories that emphasize investor overreaction, sentiment-driven trading, and nonlinear adjustment processes (Boons et al., 

2023; Zakamulin, 2024). 

Parallel to this development, advances in machine learning and artificial intelligence have introduced sophisticated 

forecasting techniques capable of capturing complex patterns in large datasets. While such methods have demonstrated 

strong predictive performance in some contexts, their high computational cost, data intensity, and limited interpretability 

constrain their practical adoption in many financial institutions (Kumbure et al., 2022; Masini et al., 2023; Thakkar & 

Chaudhari, 2021). Consequently, there remains a clear research gap for systematic comparisons between classical linear 

models and interpretable nonlinear econometric alternatives. 

This gap is particularly pronounced in emerging markets, where informational inefficiencies, dominance of retail investors, 

and market microstructure frictions amplify nonlinear price behavior. Empirical evidence from emerging economies—

including Iran—suggests that traditional linear models often fail to capture short-term price dynamics, while nonlinear 

approaches offer superior predictive performance (Arman et al., 2022; Nourvosh et al., 2020; Setayesh & Kazemnezhad, 2019; 

Shirzad et al., 2021). Despite these insights, limited research has directly compared linear regression with Logit and Probit 

models using out-of-sample forecasting and error-based evaluation criteria. 
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Accordingly, this study addresses this gap by providing a structured comparison of linear regression, Logit, and Probit 

models in short-term stock price forecasting, contributing to both the methodological literature and practical investment 

analysis (Akhbari et al., 2024; Papageorgiou et al., 2024; Tsai et al., 2024). 

Methods and Materials 

This study employs daily stock market data from Isfahan Steel Company over the period from January 1, 2024, to 

November 19, 2025, covering all available trading days within the sample interval. The dataset includes a broad range of 

price-based, transactional, and behavioral variables. To mitigate multicollinearity and ensure model stability, overlapping 

variables were systematically removed through diagnostic screening. 

The final specification includes the closing stock price as the dependent variable. Independent variables consist of the 

number of trades, the price-to-earnings ratio (P/E), the net percentage of retail (individual) trading, and per capita retail buy 

and sell values. For nonlinear models, the dependent variable was transformed into a binary indicator based on whether the 

closing price exceeded its sample median. 

Three models were estimated: ordinary least squares linear regression, Logit regression, and Probit regression. To evaluate 

predictive performance, an out-of-sample forecasting framework was implemented. The final 30 trading days were reserved 

as a test set, while the remaining observations were used for model estimation. 

Forecast accuracy was assessed using three standard error metrics: Mean Squared Error (MSE), Root Mean Squared Error 

(RMSE), and Mean Absolute Error (MAE). These criteria allow for a comprehensive comparison of both average deviation and 

sensitivity to large forecasting errors. 

Findings 

Descriptive statistics reveal that the stock price and trading-related variables exhibit substantial volatility, wide dispersion, 

and non-normal distributional characteristics. Such properties suggest that linear assumptions may be restrictive in capturing 

short-term price movements. 

Estimation results from the linear regression model indicate statistically significant relationships between the independent 

variables and the closing price. The price-to-earnings ratio demonstrates a strong positive effect, while retail trading intensity 

variables exhibit negative effects, reflecting potential behavioral trading patterns. Despite acceptable explanatory power, the 

linear model shows relatively large forecasting errors in the out-of-sample period. 

The Logit model yields superior predictive accuracy across all evaluation metrics. It records the lowest MSE, RMSE, and 

MAE values among the three models, indicating the closest alignment between predicted and actual prices during the test 

period. The Probit model performs better than linear regression but remains less accurate than the Logit specification. 

Overall, the ranking of predictive performance is Logit first, Probit second, and linear regression last. These results confirm 

that probabilistic nonlinear models provide a more accurate representation of short-term stock price dynamics in volatile 

market conditions. 

Discussion and Conclusion 

The results of this study provide clear empirical evidence that short-term stock price dynamics are fundamentally nonlinear 

and probability-driven. While linear regression remains useful for interpretive analysis and baseline modeling, its predictive 

limitations become pronounced in environments characterized by volatility, asymmetric information, and behavioral trading. 
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The superior performance of the Logit model highlights the advantages of transforming price prediction into a probabilistic 

classification problem. By focusing on the likelihood of price movement regimes rather than precise point estimates, the Logit 

model effectively captures threshold effects and nonlinear adjustments in investor behavior. The Probit model, although 

conceptually similar, appears more sensitive to distributional assumptions, which may reduce its flexibility under real-market 

conditions. 

These findings underscore the importance of model selection in financial forecasting. More complex models are not 

inherently superior; rather, models that align closely with the statistical and behavioral properties of the data yield the most 

reliable predictions. In this regard, interpretable nonlinear econometric models offer a valuable middle ground between 

overly simplistic linear approaches and opaque machine learning algorithms. 

From a practical perspective, the results suggest that investors and financial analysts can improve short-term forecasting 

accuracy by incorporating probability-based nonlinear models into their analytical frameworks. Such models can enhance 

decision-making, risk assessment, and tactical trading strategies without imposing excessive computational or data burdens. 

In conclusion, this study demonstrates that Logit and Probit models—particularly Logit—provide meaningful 

improvements over linear regression in short-term stock price forecasting. The findings contribute to the empirical finance 

literature by reinforcing the relevance of nonlinear econometric modeling and offering actionable insights for market 

participants operating in volatile and emerging market environments. 
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 چکیده 

سهام شرکت فولاد   متیمدت قکوتاه  ینیبشیدر پ  تیو پروب  تیلاج  یرخطیغ  یهابا مدل  یخط  ونیمدل رگرس  ییدقت و کارا  سهیپژوهش مقا  نیهدف ا

حذف    ز. پس اکندیاستفاده م  202۵نوامبر    1۹تا    2024  هیژانو  1  ی روزانه سهام شرکت فولاد اصفهان در بازه زمان  یهاپژوهش از داده  نیاصفهان است. ا

و   دیو سرانه خر  یقی(، درصد خالص معاملات حقP/Eبه سود ) متیوابسته و تعداد معاملات، نسبت ق  ریعنوان متغبه   یانیپا   متیق  ،یهمخط  یدارا  یرهایمتغ

عنوان  به   یانیروز پا  30شد و    دهخارج از نمونه استفا  ینیبش یپ  کرد یاز رو  ،ینیبشیتوان پ  یاب یارز  یمستق  انتخاب شدند. برا  یرهایعنوان متغبه   ی قیفروش حق

مدت عملکرد کوتاه  ینیبشیقاب  قبول برخوردار است، اما در پ ینییاز قدرت تب یخط  ونیبرآوردها نشان داد هرچند رگرس جیداده آزمون در نظر گرفته شد. نتا

در رتبه    ت یرا نشان داد و مدل پروب  ینیبشی پ  لکردعم  نیبهتر  MAEو    MSE  ،RMSE  یارهایخطا در مع  ریمقاد  نیبا کمتر  تیدارد. مدل لاج  یترفیضع

 ژه یوبر احتمال، به  یمبتن یهادارد و استفاده از مدل یرخطیغ یتیسهام ماه متیو ق  یمعاملات یرهایمتغ انیروابط م دهدی نشان م هاافتهیقرار گرفت.  یبعد

 .هدد شیافزا یطور معنادارسهام را به  متیق ینیبشیدقت پ تواند یم ت،یلاج

 هیبازار سرما ت،یپروب ت،یلاج ،یخط ونیسهام، رگرس متیق ینیبشیپکلیدواژگان: 
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محاسباتی حسابداری، امور مالی و هوش    

 مقدمه 

  ت یماه   یدلبه  هیسرما  یبوده است. بازارها   یو اقتصاد مال   ی مال  اتیمسائ  در ادب  نیزتریبرانگ حال چالش   نیو در ع  نیتری از محور   ی کیو بازده سهام همواره   متیق  ینیبشیپ

در    یجزئ  راتییتغ  یکه حت  یاگونه به   کنند؛ی فراهم م   یریگم ی مو تص    یتحل  یبرا   دهیچیپ  ی طیمح  ،یو اطلاعات  یرفتار   ،یاسیس  ،یو متأثر از عوام  متنوع اقتصاد  ی نوسان  ا،یپو

تنها از منظر  سهام، نه   متیق  ینیبش یپ  یو کارآمد برا   قی دق  یهاتوسعه مدل   رو،ن یمنجر شود. از ا یمتیق  د یبه نوسانات شد   تواندی م  یاطلاعات  یهاشوک  ای گذارانه یانتظارات سرما 

 ی اکننده ن ییسهام نقش تع متیق ینیبش یکه دقت پ دهندی دارد. مطالعات متعدد نشان م  نیادیبن  یتیاهم یمال  گذاراناست یو س ییدارا  رانیمد  گذاران،ه یسرما  یبلکه برا   ،یدانشگاه

 .(Adebayo et al., 2022; Salisu et al., 2022) کندی م  فایا یگذار ه یسرما  یبازده سبدها   شیو افزا سکی ر  تی ریمنابع، مد   صیتخص یسازنه یدر به

 ن یماش   یریادگیبر    یمبتن  نینو   یکردها یتا رو  ی اقتصادسنج  کیکلاس  یهاکه از مدل   اندافتهیو بازده سهام توسعه    متیق  ینیبش یپ  یبرا   ی متنوع  یهاگذشته، روش   یهادهه   در

در    یاژهی و  گاه یآسان، جا   یسازاده یپ  تی و قابل  یریتفس  ت یفشفا  ، یسادگ   یدلبه   ،یخط  ونیرگرس  ژهیوبه   یخط  یهاها، مدل روش   نیا  انی. در مرندیگی را دربر م  یو هوش مصنوع

مورد    هیدر بازار سرما   ی تجرب  یها  یاز تحل  ی اریعنوان نقطه شروع بسهمچنان به   یخط  ونیکه رگرس   دهندی نشان م   ی اقتصادسنج  کی اند. متون کلاسداشته   یمال  یهاپژوهش

سازگار    یمال   یبازارها  یهات یاز موارد با واقع  یاری در بس  رها،یمتغ  انیروابط م  بودنیخط  یحال، فرض اساس  نی. با ا(Greene, 2003; Gujarati, 2004)  ردیگی استفاده قرار م

 ,Boons et al., 2023; Zakamulin)همراه هستند    ی رخطیغ  یبالا و رفتارها   یدگیکش   ،ینامتقارن، چولگ  یهاع یتوز   د، یاغلب با نوسانات شد   یمال   یهاداده   رایز   ست؛ین

2024). 

 یذات  یهای دگی چیها با هدف انعکاس بهتر پمدل  نیاند. ا حرکت کرده   یرخطیغ  یهامدل   یر یکارگبه سمت توسعه و به   جیتدرپژوهشگران به   ها،ت ی محدود   نیواکنش به ا  در

  یی عنوان ابزارهابه   ت،یو پروب  تیبر احتمال مانند لاج  یمبتن  یهامدل   ان،یم  نیدارند. در ا  رهای متغ  انیم  یرخطیپنهان و روابط غ  یالگوها  ییدر شناسا   یشتریب ییبازار سهام، توانا

عملکرد   کند،ی وابسته به حالات مختلف بازار بروز م ای  یاآستانه   ،یمیصورت رژ سهام به  مت ی که رفتار ق یطیدر شرا   ژهیوها به مدل   نیاند. امطرح شده   ی مال یهاداده    یمهم در تحل

  توانند ی م  ی رخطیغ  یهاپرنوسان، مدل   یهاط یکه در مح  دهدی نشان م  ی . شواهد تجرب(Guo & Wang, 2023; Omogoroye et al., 2023)  دهندی از خود نشان م  یمناسب

 .(Papageorgiou et al., 2024)دهند    شیافزا یطور معناداربه  ی خط یهارا نسبت به مدل  ینیبشیدقت پ

بازار سهام شده است. مطالعات   ینیبش یدر پ  ی و هوش مصنوع  نیماش  یریادگی   یکردها یرو  عیرشد سر   سازنهیکلان، زم  یهاتحولات فناورانه و گسترش داده   ن،یبر ا   افزون

ارائه دهند    یسنت  یهانسبت به مدل   ی برتر  ملکردع   طیشرا   یاند در برخ توانسته   یبیترک  یهاو مدل   یعصب  یهاشبکه  ق،ی عم  یر یادگی  یهاتم یکه الگور  دهندی نشان م   یمرور 

(Ghallabi et al., 2025; Kumbure et al., 2022; Masini et al., 2023) ج، ینتا ریتفس  یگسترده و دشوار  یهابه داده  ازیبالا، ن یمحاسبات  یدگ ی چیحال، پ  نی. با ا  

ا  یاستفاده عمل براروش   نیاز  را  بازار مح   یاریبس  یها  ن   ،یدل  نیکرده است. به هم  دوداز فعالان  و   کیکلاس  یاقتصادسنج   یهامدل   قی مند و دقنظام   سهیبه مقا  ازیهمچنان 

 . (Thakkar & Chaudhari, 2021; Tomar & Periyasamy, 2023) شودی نوظهور، احساس م یدر بستر بازارها   ژهیوبه  ک،یکلاسمه ین

 ک ی ستماتیس  یهاسک یو ر   یها بر نقش عوام  کلان اقتصاد پژوهش  یاند. برخسهام پرداخته   متیعوام  مؤثر بر بازده و ق  یبه بررس  یمطالعات متعدد   ،یالملل نیب  اتیادب  در

 Adebayo)قرار دهند    ریبازار سهام را تحت تأث  ی ر یپذی نیبش یپ  توانندی کلان م  یهاو شوک   کیتیژئوپل  سکیر   ،یاقتصاد  استیس  تیقطعاند که عدم اند و نشان داده تمرکز داشته 

et al., 2022; Salisu & Vo, 2020)گذاران ه یانتظارات سرما   یدهرا در شک    ی اد یبن  یرهایو متغ  ت یر یمد   یهای نیبش یپ  ،یاطلاعات شرکت  تیها، اهماز پژوهش   گر ید   ی . گروه  

  یهاکه واکنش دهند ی نشان م  یعوام ، مطالعات رفتار  نی. در کنار ا (Al-Zubaidi et al., 2025; Kitagawa & Shuto, 2024; Tsai et al., 2024)اند برجسته کرده 

 ,Boons et al., 2023; Zakamulin)منجر شود    ی ادیبن  ی هااز ارزش   هامت ی به انحراف ق  تواند ی م   ی و نزول  یصعود   ی در بازارها  گذاران ه یکمتر از حد سرما   ا ی  ازحدش یب

2024). 

  مت یق  ینیبش یپ  یانتخاب مدل مناسب برا  تی اهم  ،یقیحق  گذارانه یو نقش پررنگ سرما   ی اطلاعات  یهات ی محدود   ،ینهاد   یهای دگیچی پ  ران،ینوظهور، از جمله ا  یبازارها   در

در    ینقش مهم  هیبازار سرما   یاکلان و ساختار شبکه   یال م  طی شرا   ،یمتیق  ی هاحباب   ،ینقدشوندگ  ر ینظ  یی رها یاند که متغنشان داده   یداخل  ی ها. پژوهش کندی سهام را دوچندان م
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و همکاران   ی اعظم   

  ی برخ   جی نتا  نی. همچن(Arman et al., 2022; Nourvosh et al., 2020; Taghizadeh & Abdzadeh Kanafi, 2023)سهام دارند    متیبازده و ق  ینیبشیپ

 ;Akhbari et al., 2024)  دهندی ارائه م   رانیا   هیدر بازار سرما  یبالاتر  ینیبشیپتوان    ،یخط  ونیبا رگرس  سهیدر مقا  یبیو ترک  یرخطیغ  یهااز آن است که روش   یمطالعات حاک

Setayesh & Kazemnezhad, 2019; Shirzad et al., 2021). 

و   یرخطیغ ی هاروش   یمطالعات برتر  ی اند. برخارائه کرده  ی ناهمگون ج یاند، نتاپرداخته  ینیبش یمختلف پ  یهامدل  م یمستق  سهیکه به مقا  ییهاپژوهش  ز، ین ی المللن یسطح ب در 

که در   دهند ی نشان م  گرید   یکه برخ ی، در حال (Nabipour et al., 2020; Singh et al., 2022; Toochaei & Moeini, 2023) کنندی را گزارش م نیماش ی ریادگی

ضرورت    ج،ی نتا  یناهمگون   نی. ا(Ma et al., 2021; Yang, 2023)قاب  رقابت داشته باشند    یعملکرد  توانندی تر مساده   یهاخاص بازار، مدل   طیدر شرا   ایکوتاه    یزمان  یهاافق 

 . سازدی م  جستهرا بر محورنهیو زم قیدق  یاسه یانجام مطالعات مقا

  د ی شد  یر یرپذ ییو تغ  ده ی چیپ  یهای بالا، همبستگ  زیاغلب با نو   ی مال  ی هااست. داده   ینیبشی پ  یهاها بر عملکرد مدل آن   یآمار   یهایژگ یها و وداده   ت یفیک  ر یتأث  گر،یمهم د   نکته

  ت، یو پروب  تیلاج  ژهیوبر احتمال، به   یمبتن  یرخطیغ  یهامدل   ،یطیشرا  نی. در چن(Guo & Wang, 2023)را کاهش دهد    یخط  یهادقت مدل   تواندی همراه هستند که م 

 Greene, 2003; Omogoroye et)  شوندی محسوب م   یتحل  ی مناسب برا  یانه ینامتقارن، گز  ی و رفتارها  رنرمالیغ  یهاع ی در مواجهه با توز  شتریب  یر یپذانعطاف    یدلبه 

al., 2023) کرده و ضرورت   د یسهام را تشد  مت ینوسانات ق  توانندی م  یاحساسات بازار و اخبار مال ر ینظ یو اطلاعات یرفتار   یرها یمتغ  که  دهدی نشان م   ری شواهد اخ ن،ی. افزون بر ا

 .(Nuriksan & Nikmah, 2025; Shami et al., 2025)دهند  ش یتر را افزامنعطف  یهااستفاده از مدل 

 ی نیب ش یدر پ  ت،یو پروب  تی لاج  ژهیوبه   ک،یکلاس  یرخطیو غ  یخط  یهامند عملکرد مدل نظام   سهیمقا   نهیدر زم  یشده، هنوز خلأ قاب  توجهانجام   یهاپژوهش   یوجود گستردگ  با

  ی زمان  یهامحدود و افق   یهااز داده   ایاند روش خاص تمرکز کرده   کیبر    ایاز مطالعات    یاریخارج از نمونه وجود دارد. بس  یهاو آزمون   یواقع  یهاسهام با استفاده از داده   متیق

چارچوب    کیها را در  مدل   نیا  ییدقت و کارا  ،یاسه یو مقا   یصورت تجربکه به   یانجام پژوهش  رو،نی. از ا(Alizadeh Chamazkoti et al., 2024)اند کوتاه استفاده نموده 

  ونیمدل رگرس  ییدقت و کارا   سهیپژوهش مقا   نیاساس، هدف ا  نیا   بر  .دی نما   یانیکمک شا   یگذار ه یسرما   یهای ریگم یو بهبود تصم  یمال   ات یادب  یبه غنا   تواندی کند، م  ی ابیواحد ارز

 سهام است.  متیمدت قکوتاه  ینیبش یدر پ تی و پروب تیلاج یرخطیغ یهابا مدل  یخط

 روش پژوهش و مواد

باشد.  می   شام  هر روز معاملاتی در این بازه  1۹/11/202۵الی    01/01/2024در بازه زمانی    اصفهان«   »فولاد   شرکت   سهامهای روزانه  داده های مورد استفاده دراین تحقیق،  داده

 ها موجود نبوده بطورکام  مورد استفاده قرار گرفته است. متغیرهای بکار رفته به شرح ذی  است: در طول بازه مذکور صرفاً تعداد بسیار محدودی از روزهایی که بعضی از داده

 . ی برحسب ریالمعامله در آن روز معاملات  نیاول متی: قییبازگشا  متیق

 . الیر  ز برحسبمعامله شده در طول رو  متی ق نی: بالاترنیبالاتر 

 . ال یرز برحسب  در طول رو   متیق نیترن یی: پانیترنییپا

  شود ی روز در نظر گرفته م  انیمرجع پا متیبه عنوان ق «ی انیمعمولاً »پا رانیشده؛ در بورس ا گزارش   یانیپا متیق ای معامله در روز  ن یآخر متی : قیانیپا متی ق یا معامله نیآخر

 . الیر  برحسب

 . الیر  یه برحسبسرما شیافزا ایسود  میاثرات تقس یبرا شده  یتعد یانیپا  متی: قیل یتعد متیق

𝐶ℎ𝑎𝑛𝑔𝑒𝑡 نسبت به روز قب : متیمطلق ق  ریی: تغرییتغ زانیم = 𝐶𝑙𝑜𝑠𝑒𝑡 − 𝐶𝑙𝑜𝑠𝑒𝑡−1الی ر  برحسب . 

𝑃𝑒𝑟𝑐𝑒𝑛𝑡 𝐶ℎ𝑎𝑛𝑔𝑒𝑡  :رییدرصد تغ =
𝐶𝑙𝑜𝑠𝑒𝑡−𝐶𝑙𝑜𝑠𝑒𝑡−1

𝐶𝑙𝑜𝑠𝑒𝑡−1
∗  . درصد  برحسب  100

 . ال یر  برحسب  ؛یانیپا مت یارزش بازار: تعداد سهام درگردش × ق
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 . (یی شده در آن روز )تعداد سفارشات اجراتعداد معاملات: تعداد معاملات ثبت 

 سهم.  برحسب  شده در روزحجم: تعداد برگه سهم معامله 

 . الیر  برحسبارزش معاملات: مجموع ارزش همه معاملات در روز؛  

 . سهم ای  درصد  برحسب  سهام شناور: درصد سهام قاب  معامله توسط سهامداران خرد

𝑃

𝐸𝑡𝑡𝑚
 .(Trailing Twelve Monthsماه گذشته )  12سود  یبه درآمد بر مبنا مت ی: نسبت ق 

𝑃

𝐵
 .هر سهم یبه ارزش دفتر متینسبت ق:  

𝑃

𝑆
 .به فروش هر سهم متینسبت ق:  

 -  دی بر ارزش خر  یمبتن  یار یمع  تواندی اند )مخالص داشته   دی در آن روز چه مقدار قدرت خر  یقیحق  دارانیخر   دهدی که نشان م  یزانیم  یارها یاز مع  یک ی:  ی قیحق  دی خرقدرت  

 . سهم ای  الیر  برحسب  باشد(  یقیفروش حق

 . سهم اینسبت به مجموع معاملات   یقیحق دی از خالص خر ی: سهم درصد یقیخالص حقدرصد 

 . سهم   ای ال ری  برحسب حجم ای در ارزش    یقیحق یهامجموع فروش   یمنها  یقیحق یدها ی: مجموع خر ی قیخالص حق

 . مشابه( ای  یقیحق دارانیتعداد خرتقسیم بر  یقیحق د یفعال )مجموع خر  یقیفروش هر حق-دیارزش خر  نیانگی: میقیسرانه فروش حقی یا قیحق دی سرانه خر 

گردد، لذا متغیرهایی که منجر می  1درصد تغییر و ...( و این امر موجب همخطی شدید در نهایت با توجه به اینکه بعضی از این متغیرهای همپوشانی دارند )مانند میزان تغییر و  

𝑃،  تعداد معاملاتشود را حذف و نهایتاً متغیرهای باقیمانده شام  قیمت پایانی، به این امر می

𝐸𝑡𝑡𝑚
 باشند. می   سرانه فروش حقیقیو  سرانه خرید حقیقی، درصد خالص حقیقی،  

شود. در ادامه به  بینی قیمت سهام مذکور پرداخته میتواند کمک شایانی به تخمین بهتر داشته باشد، به پیش ها که میهای مذکور و حجم بالای آنتوجه به دادهدر نهایت با  

 شود: های مورد استفاده در این تحقیق پرداخته می شبررسی رو 

 رگرسیون خطی 

ترین  ای یافته است. یکی از ساده ها اهمیت ویژه بینی رفتار پدیده سازی و پیشهای آماری برای مدل ها در علوم مختلف، استفاده از روش تحلی  داده اهمیت روزافزون  با گسترش  

هایی نظیر اقتصاد، مهندسی، علوم اجتماعی، پزشکی  طور گسترده در حوزه است. این روش به    (Linear Regression) ها، رگرسیون خطی و در عین حال پرکاربردترین این روش 

رغم سادگی،  بینی است که علی ها و پیش ای و مؤثر در تحلی  داده رگرسیون خطی یکی از ابزارهای پایه .  رود بینی و تحلی  روابط بین متغیرها به کار می و یادگیری ماشین برای پیش 

 شود:  . رابطه کلی آن به صورت زیر تعریف می بی دارددر بسیاری از مسائ  واقعی عملکرد مناس

𝑦 = 𝛽0 + 𝛽1𝑥1 + ⋯ + 𝛽𝑘𝑥𝑘  

 رگرسیون لاجیت 

شده    فیتعر   ییوابسته به صورت دوتا   ریکه متغ  یزمان   ژهیوبه   شود،ی استفاده م  ییدوتا   دادی رو  ک یاحتمال وقوع    ینیبش یپ  ی است که برا  یآمار   کیتکن  کی  لاجیت  ونیرگرس

  ی رها یاز متغ  ی کند که چگونه تعداد  ی سازمدل   ی خوببه   تواندی است، م  ی رخطیتابع غ  ی طور خاص نوعبه ( که  Logistic Function)   کیروش به کمک تابع لجست  نیباشد. ا 

وابسته   یهاو داده   یتجرب  یهاداده    یدر تحل یدیکل  یاز ابزارها   یک ی  لاجیت ونیرگرس  ب،یترت  نیا . بهگذارندی م ریتاث  دهی پد   کیعدم وقوع    ایاحتمال وقوع   ینیبش یمستق  در پ

 به کار گرفته شود.  یاقتصاد و علوم اجتماع ،یپزشک علممانند  هانهیاز زم یار یدر بس  تواندی است و م

و    یتحل   یمدل برا  نیا  ،یابیکرد. در بازار  ریتفس  یراحتبه  توانی م   نیرا است، بناب  1و    0  نیب  تیمحدود   ی آن دارا  ی است که خروج  نیا   لاجیت  ون یرگرس  تی مز  نیتر مهم

مختلف    ی اقتصاد   جینتا   ینیبش یدر پ  ی اقتصاد  گران  یبه تحل  لاجیت  ونیرگرس  ن،یهمچناست.    دی مف  ر،یخ  ا یمحصول خاص را دارد    کی   دی احتمال خر   یمشتر   کی  ایآ   نکهیا  یی شناسا

 
1 Multicollinearity 
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روش توانسته است    نیکلان، ا  یهاو داده   یمحاسبات  یهاشرفت ی. با توجه به پکندی کمک م  کی استراتژ  ماتیوکارها در اتخاذ تصمکسب   ران یبه مد  ت یو در نها   کندی کمک م

همچنان قادر به ارائه    لاجیت  ونیرگرس  ستند،ینرمال ن  عی توز  آلده ی ها به طور اکه داده   یطیدر شرا  مدرن محسوب شود.  یایدر دن  ینیبشیها و پداده    یجامع در تحل  یعنوان ابزاربه 

  تیحائز اهم  اریدار باشند، بسپخ  ایچوله    ،یرخطیهای غع یمانند توز   گرید   یهاع ی توز  یکه ممکن است دارا  یمال  یهادر پردازش داده   ژهی وبه   تی قابل  نیمعنادار و معتبر است. ا  جینتا

 مدل است.    بی آسان ضرا ریتفس ت یقابل ،لاجیت ونیرگرس گرید  تیمز .  است

 نی . به عنوان مثال، ا ردیگی مورد توجه قرار م  یو اقتصاد   یمال  یهااست که در پژوهش   یاضاف   یکاربرد   یهات یقابل  یدارا   لاجیت  ونیذکر شده، رگرس  یهای ژگیبر و  علاوه

امکان را   نیبه محققان ا  تی قابل  نیکند. ا  ییشناسا  زین  امختلف ر  یرها یمتغ  نیارائه دهد و تعاملات ب  یحیتوض  ریمتغ  نیدر صورت وجود چند   یرا حت  یقیدق  جینتا   تواندی روش م 

عملکرد خوب خود    یبه دل  لاجیت ونیرگرس ن،یکنند. علاوه بر ا   یتحل جیعوام  مختلف را بر نتا  ریکنند و تأث یسهام طراح قیمت یرا برا یقیدق ینیبشیپ یهاکه مدل  دهدی م

  ن یاستفاده از ا  ب،یترت  نیشده است. به ا    یمختلف تبد  یهانه یدر زم  ینیبش یپ  یمحبوب برا یاز ابزارها  یکیبه    رها،یمتغ  نیب ماهنگناه   تی موجود  ای ناکام     یهاداده   طی در شرا 

  ی ها یقدرتمند است که در تحل  ی ابزار  کیلجست  ون یبه طور خلاصه، رگرس  . کمک کند  یگذاره یسبد سرما  ی سازنه یبهتر و به  یهای ساز م یبه تصم  تواندی م  ی متد در حوزه مال

 شود:رگرسیون لاجیت به شک  زیر تعریف می .رود ی به کار م  یساز م یو تصم ینیبشیپ

𝑙𝑜𝑔𝑖𝑡(𝑝) = 𝑙𝑛 (
𝑝

1 − 𝑝
) = 𝛽0 + 𝛽1𝑥1,𝑖 + ⋯ + 𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖 

𝑝 = 𝑃𝑟(𝑦𝑖 = 1)  & 𝑖 = 1, … , 𝑛 

𝑝 = 𝑃𝑟(𝑦𝑖 = 1𝑥⃗𝑖 : 𝛽) =
𝑒𝛽0+𝛽1𝑥1,𝑖+⋯+𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖

1 + 𝑒𝛽0+𝛽1𝑥1,𝑖+⋯+𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖
=

1

1 + 𝑒−(𝛽0+𝛽1𝑥1,𝑖+⋯+𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖)
 

 باشد. در ادامه نحوه محاسبه و بازنویسی این تابع نمایش داده شده است: دامنه تابع لجستیک شام  اعداد حقیقی است و برد این تابع در بازه صفر و یک می

𝜎(𝑡) =
𝑒𝑡

1 + 𝑒𝑡
=

1

1 + 𝑒−𝑡
 

𝑃𝑟(𝑦𝑖 = 1𝑥⃗𝑖 : 𝛽) =
1

1 + 𝑒−(𝛽0+𝛽1𝑥1,𝑖+⋯+𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖)
= 𝜎(𝛽0 + 𝛽1𝑥1,𝑖 + ⋯ + 𝛽𝑘𝑥𝑘,𝑖) 

 با توجه به مدل ریاضی تابع لجستیک، نمایش نموداری این تابع بصورت زیر است: 

 

 . تابع لجیستیک 1شکل 

 مدل پروبیت 
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در مدل پروبیت  برای تعریف متغیر وابسته از  ارائه شده است.  1این مدل نیز مانند مدل لاجیت یک مدل غیر خطی است و از تئوری مطلوبیت گرفته شده و توسط مک فادن 

(. همچنین این مدل دارای توزیع نرمال است و نتایج آن شبیه مدل لاجیت است  2003،  2است )گرین  1تا    0گردد. در این مدل مقادیر خروجی بازه  تابع تجمعی نرمال استفاده می 

 (. این مدل به صورت زیر است: 2004، 3شود )گجراتی اما این مدل به علت پیچیدگی محاسبه آن کمتر مورد استفاده می 

𝑝 = 𝛷(𝑥′𝛽) = ∫  (𝑡)𝑑
𝑥′𝛽

−∞

 

پارامترهای مدل هستند و    𝛽متغیرهای وابسته بوده و    xکه  

2-t

2
(z)=(1/2 )e 

 
  
 

استفاده   MLEو تابع چگالی نرمال استاندارد است. برای برآورد این مدل نیز از  

 . شودمی 

 هایافته 

 ( آمده است: 1در ابتدا آمار توصیفی متغیرهای بکار رفته در این تحقیق در جدول زیر )جدول 

 . آمار توصیفی 1جدول 

 حداکثر  سوم چارک   میانه  چارک اول حداقل  انحراف معیار  میانگین  تعداد متغیر

 6340 5212.50 4468.50 3747.25 2064 1158.04 4385.40 408 قیمت پایانی 

 52958 10379.00 6859.00 4767.50 155 5501.02 8297.68 408 تعداد معاملات 
𝑷

𝑬𝒕𝒕𝒎
 

408 5.49 0.86 3.47 4.88 5.51 6.25 6.98 

 0.850 0.171 -0.047 -0.241 -0.828 0.318 -0.028 408 درصد خالص حقیقی 

366,783,60 408 سرانه خرید حقیقی 

0 

467,841,700 43,610,270 153,984,10

0 

230,929,80

0 

366,108,20

0 

4,065,666,00

0 

450,217,40 408 سرانه فروش حقیقی 

0 

271,177,300 108,054,80

0 

276,261,00

0 

398,695,40

0 

538,222,70

0 

3,294,220,00

0 

 

های معاملاتی سهام فولاد اصفهان دارای نوسانات قاب  توجه، چولگی و کشیدگی های مالی مربوط به قیمت و ویژگی دهد که داده نشان می  آمار توصیفی  جدولکلی  بندی  جمع 

  اد یز اریاست که بس 11۷3تا  1140حدود  اریانحراف مع .دهدمانند پروبیت را افزایش می  های غیرخطیها اهمیت انتخاب مدلزیاد و دامنه تغییرات بسیار وسیع هستند. این ویژگی 

پایدار نیستند و دارای نوسان زیاد هستند، بنابراین مدل خطی ممکن است   ی بکار رفته در مدلمتغیرها  بیشتر .داشته است ید یسهام روزانه نوسان شد  متیق دهدی است و نشان م

ها نرمال نیست و این موضوع باعث تضعیف  توزیع اکثر داده   .های پرت هستندبسیاری از متغیرهای مالی دارای نوسانات شدید، کشیدگی بالا و داده .  عملکرد مناسبی نداشته باشد

متغیرهای حجمی، ارزشی،  همچنین مطابق با نتایج جدول   .دارد ی تر های نامتقارن عملکرد مناسبپذیری بیشتر در مواجهه با داده مدل پروبیت به دلی  انعطاف د.  شو مدل خطی می 

 . های غیرخطی دارندها و قدرت خرید شدیداً نامتقارن و پرنوسان هستند و نقش مهمی در مدل سرانه 

 
1 McFadden   
2 Greene 
3 Gujarati 
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–Breuschها تأیید شد. در خصوص ناهمسانی واریانس نیز به روش  انجام گرفت و فرض نرمال بودن داده  Jarque–Beraها با آماره  همچنین نتایج برای نرمال بودن داده

Pagan    نشان داده شد که ناهمسانی واریانس وجود ندارد و در نهایت خودهمبستگی جملات اخلال با آمارهDurbin–Watson    نشان داد که خودهمبستگی   0.2۶و مقدار ان یعنی

 های مالی روزانه است.  های دادهمثبت وجود دارد که از ویژگی

 ( آمده است: 2در ادامه نتایج تخمین مدل رگرسیون خطی در جدول زیر )جدول 

 : نتایج رگرسیون خطی 2جدول 

 t P-Valueآماره  معیار  خطای ضریب  متغیر

 0.005*** 2.83 293.23 829.53 عرض از مبدأ 

 0.000*** -5.43 0.009 -0.051 تعداد معاملات 
𝑷

𝑬𝒕𝒕𝒎
 

834.12 53.88 15.48 ***0.000 

 0.004*** -2.91 228.32 -665.45 درصد خالص حقیقی 

 0.011** -2.54 -0.0000112 -0.0000284 سرانه خرید حقیقی 

 0.000*** -5.82 -0.0000193 -0.000112 سرانه فروش حقیقی 
 درصد معناداری 10در سطح  *درصد معناداری،  ۵در سطح  **درصد معناداری،   1در سطح  ***

 

 در نهایت معادله کلی خط رگرسیون به صورت زیر است:  

Y ̂=829.53−0.051(TedadeMoamelat)+834.12(P/E)-

665.45(DarsadeKhales)−0.0000284(SaraneKharid)−0.000112(SaraneForosh) 

ترین عام  ، قوی2مطابق با نتایج به دست آمده از جدول    دهند.در نهایت ضرایب متغیرهای مورد بررسی به روشنی نحوه تأثیر و شدت آن را بر روی متغیر وابسته نشان می 

𝑃بنیادی تأثیرگذار با اثر مثبت بر متغیر وابسته 

𝐸𝑡𝑡𝑚
 . کندی م  دییرا تأ  گذارانه یسرما  ینقش انتظارات سودآور  جهینت نی ااست. در ضمن بایستی یادآور شد که  

و در غیر   1ها بالاتر باشد عدد  ها در نظر گرفته شده است. به عبارت دیگر در صورتی که قیمت پایانی از میانه قیمتدر اینجا متغیر وابسته دودویی به صورت میانه قیمت

 ( آمده است: 3در نظر گرفته شده است. در ادامه نتایج تخمین مدل لاجیت در جدول زیر )جدول   0اینصورت عدد 

 : نتایج مدل لاجیت 3جدول 

 z P-Value Odds Ratioآماره  معیار  خطای ضریب  متغیر

 0.0008 0.000*** -6.31 1.13 -7.10 عرض از مبدأ 

 0.9998 0.000*** -4.35 0.00004 -0.00019 تعداد معاملات 
𝑷

𝑬𝒕𝒕𝒎
 

2.01 0.24 8.53 ***0.000 7.45 

 0.12 0.000*** -3.56 0.59 -2.10 درصد خالص حقیقی 

 1.00 .0670* -1.84 - 0.000000036 - 0.000000065 سرانه خرید حقیقی 

 1.00 0.000*** -5.10 -0.00000001 -0.00000051 سرانه فروش حقیقی 
 درصد معناداری 10در سطح  *درصد معناداری،  ۵در سطح  **درصد معناداری،   1در سطح  ***

 

نشان دهنده این است که یک واحد تغییر در متغیر مستق  شانس اینکه متغیر وابسته بیشتر از میانه گردد چقدر تغییر   Odds Ratioگردد که  در خصوص جدول فوق یادآور می

 ترین عام  بنیادی تأثیرگذار با اثر مثبت بر متغیر وابسته  رگرسیون خطی  قوی یابد. در اینجا نیز همانند سایر روشمی
𝑃

𝐸𝑡𝑡𝑚
 است.  
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را با استفاده از   Y=1در نظر گرفته شده است. مدل پروبیت احتمال وقوع   0و در غیر اینصورت عدد  1ها بالاتر باشد عدد در اینجا نیز در صورتی که قیمت پایانی از میانه قیمت

 ( آمده است: 4کند. در ادامه نتایج تخمین مدل پروبیت در جدول زیر )جدول تابع توزیع نرمال تجمعی برآورد می

 

 نتایج مدل پروبیت : 4جدول 

 z P-Valueآماره  معیار  خطای ضریب  متغیر

 0.000*** -7.29 0.61 -4.48 عرض از مبدأ 

 0.000*** -6.51 0.00002 -0.00014 تعداد معاملات 
𝑷

𝑬𝒕𝒕𝒎
 

1.18 0.13 9.44 ***0.000 

 30.00*** -2.95 0.31 -0.92 درصد خالص حقیقی 

 .0380** -2.08 -0.000000020 -0.000000042 سرانه خرید حقیقی 

 0.000*** -6.08 -0.000000029 -0.00000018 سرانه فروش حقیقی 
 درصد معناداری 10در سطح  *درصد معناداری،  ۵در سطح  **درصد معناداری،   1در سطح  ***

 

 ترین عام  بنیادی تأثیرگذار با اثر مثبت بر متغیر وابسته  های پیشین قویدر اینجا نیز همانند سایر روش
𝑃

𝐸𝑡𝑡𝑚
تر مدل پروبیت نسبت به لاجیت  عملکرد ضعیف است. همچنین    

پذیری مدل پروبیت  شود که در شرایط نوسانات شدید بازار، انعطاف توان به حساسیت بیشتر آن نسبت به فرض نرمال بودن توزیع خطاها نسبت داد. این موضوع سبب می را می 

 کاهش یابد. 

های  های مورد استفاده بررسی شود فرض شده است که دادهشود.برای اینکه دقت روشهای مورد استفاد در این تحقیق پرداخته می بینی روشدر ادامه به مقایسه دقت پیش

های قب  و مقادیر آنها به تخمین نتایج پرداخته شد. بعبارت  های واقعی در نظر گرفته شده و سپس با توجه به ضرایب به دست آمده روشواقعی سی روز انتهای فای  بعنوان داده

در جدول   3MAEو    1MSE  ،2RMSEروز پایانی در نظر گرفته شده است. نتایج مربوط به دقت پیش بینی بر اساس معیارهای    30دیگر بهترین انطباق با مقدار واقعی قیمت در  

 ( آمده است. ۵زیر )جدول 

 های مختلف : مقایسه دقت کارایی روش5جدول 

 MSE RMSE MAE مدل

 1,859 1,867 3,488,985 رگرسیون خطی 

 1,591 1,600 2,562,702 لاجیت 

 1,699 1,707 2,913,908 پروبیت 

 

دهد  دارا بودن کمترین مقادیر ممکن خطا در هر سه معیار بوده است. همچنین نتایج نشان می های دیگر به لحاظ دهد که روش لاجیت بهتر از روش نتایج به وضوح نشان می 

 های مورد استفاده به لحاظ نموداری آمده است: بینی روشبینی دارد. در ادامه دقت پیشمدل پروبیت بهتر از رگرسیون خطی بوده و خطاهای کمتری در پیش

 
1 Mean Squared Error 
2 Root Mean Squared Error 
3 Mean Absolute Error 
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 های واقعی متغیر وابسته های مورد استفاده با دادهبینی مدل مقایسه دقت پیش. 2شکل 

 یریگجه یبحث و نت

قاب  قبول است، اما در    یحیقدرت توض  یسهام دارا  متی و ق  یمعاملات  یرهایمتغ  انیرابطه م  نییاز نظر تب  یخط  ونیپژوهش نشان داد که اگرچه مدل رگرس  نیا   یهاافتهی

  ی نظر  ی با مبان  جهینت  نی. ادهدی از خود نشان م  ی رخطیغ  یهانسبت به مدل   یترف یعملکرد ضع  ه،یپرنوسان بازار سرما  یهاط یدر مح  ژه یوسهام، به   متیمدت قکوتاه   ینیبشیپ

  ی روزانه معمولاً دارا   یمال یهاداده  کهی استوار است، در حال انسیخطاها و ثبات وار  عی بودن توزروابط، نرمال  بودنی بر فرض خط یخط ونی رگرس  رایهمخوان است؛ ز  یاقتصادسنج 

  ی نیبشی در پ  یخط  ونیرگرس  یضعف نسب  ن،ی. بنابرا (Greene, 2003; Gujarati, 2004)   کنندی فروض را نقض م  نینامتقارن هستند که ا  یو رفتارها   یچولگ   د،ی نوسانات شد

 & Guo)  استبه آن اشاره شده    ز ین  ریکه در مطالعات اخ  یمدت بازار دانست؛ موضوعکوتاه   یهاو شوک   ی رخطیغ  یآن در جذب رفتارها  یاز ناتوان  یناش   توانی سهام را م  متیق

Wang, 2023; Zakamulin, 2024) . 

دارد و   MAEو    MSE  ،RMSE  یارها یرا بر اساس مع  ینیبش یپ  یخطا   زانیم  نیها، کمترروش   ریبا سا  سهیدر مقا   تی پژوهش نشان داد که مدل لاج  نیا  جیمقاب ، نتا   در

    ی با تبد ت یدارد. مدل لاج  دیسهام تأک متیرفتار ق  یمی و رژ یرخط یغ تیاست که بر ماه یدگاهی د  دکنندهییتأ  افتهی نی. ا دهدی سهام ارائه م   یواقع یهامت یانطباق را با ق نیشتریب

مدت بازار نشان  نسبت به تحولات کوتاه   ی شتریب  تی کند و حساس  ییشناسا  یخط  ی هارا بهتر از مدل   مت ی ق  تی وضع  رییقادر است تغ  ،یچارچوب احتمالات   کیبه    ینیبش یمسئله پ

بر احتمال   یمبتن  یهامدل   دهندی همسو است که نشان م ی مطالعات  جی پژوهش با نتا نیدر ا  یخط  ونی نسبت به رگرس ت یمدل لاج  ی. برتر(Omogoroye et al., 2023)دهد 

 .(Nabipour et al., 2020; Toochaei & Moeini, 2023)دارند  یخط یهانسبت به مدل   یبالاتر  ینیبش یکوتاه، دقت پ یزمان یهادر افق   ،یبندو طبقه

از دقت    ت یبا مدل لاج  سهیداشت، اما در مقا   ی عملکرد بهتر   ی خط  ونیمدل نسبت به رگرس  نیاست. اگرچه ا   تی حائز اهم  ز ین  تیآمده درباره عملکرد مدل پروب دست به   ج ینتا

  د ی نوسانات شد  طی که در شرا  یاگونه خطاها نسبت داد؛ به   عی وزبودن تنسبت به فرض نرمال   تی بالاتر مدل پروب  تیبه حساس  توانی تفاوت را م  نیبرخوردار بود. ا  یترن ییپا  ینیبشیپ

  ی رویپ رنرمال یغ یهاع یکه اغلب از توز  ،یواقع یمال یهااند که در داده نشان داده  زین نیشی. مطالعات پ(Greene, 2003) ابدیی آن کاهش م یر یپذنامتقارن، انعطاف  یهاو داده 

 .(Alizadeh Chamazkoti et al., 2024; Gujarati, 2004) دهدی ارائه م تی نسبت به پروب یترباثبات کردمعمولاً عمل  تیمدل لاج کنند،ی م

 نی است. ا  یسهام در هر سه مدل مورد بررس  متیبا اثر مثبت بر ق  ریمتغ  نیتری ( قو P/Eبه سود )  متیپژوهش نشان داد که نسبت ق  ن یا  جی نتا  ،یحیتوض  ی رهایمنظر متغ  از

 نییدر تع  تی ریمد   یهاینیبش یو پ  یاد یت اطلاعات بنیکه بر اهم  یسهام است و با مطالعات  مت یق  یدهدر شک    گذارانه یسرما  یانتظارات سودآور  ی دی دهنده نقش کلنشان   افتهی

درصد    ر ینظ یرفتار  یرها ی. در مقاب ، متغ(Al-Zubaidi et al., 2025; Kitagawa & Shuto, 2024; Tsai et al., 2024)دارد  یدارند، همخوان  د یسهام تأک  یبازده آت

اثر من  ،یقیو فروش حق  دیو سرانه خر   یقیخالص معاملات حق افزا  ی و معنادار  یفعمدتاً  مدت  و کوتاه   یجانیه  یدهنده رفتارها بازتاب   تواند ی داشتند که م  متی ق  شیبر احتمال 



 

 
14 

محاسباتی حسابداری، امور مالی و هوش    

 ;Boons et al., 2023)همسو است    گذارانه یسرما   ازحدش یب  یهاو شواهد مربوط به واکنش   یرفتار   یمال  اتیبا ادب  جهینت  نیباشد. ا  هیدر بازار سرما   یقیحق  گذارانه یسرما 

Zakamulin, 2024). 

  دهندی نشان م   نینو   یهاکرد. پژوهش   ریتفس  زی ن  هیبازار سرما   ینیبش یپ  اتیادب  ریدر چارچوب تحولات اخ  توانی سهام را م   متیمدت قکوتاه   ینیبش یدر پ  تیمدل لاج یبرتر

ارائه    یرقابت   یعملکرد   توانند ی همچنان م  ریقاب  تفس  و ساده    ی رخطیغ  یاقتصادسنج   یهامدل   ،یو هوش مصنوع  نیماش  یر یادگیقاب  توجه در حوزه    یهاشرفت یبا وجود پ  یکه حت

  ج ی راستا، نتا  ن ی. در ا(Kumbure et al., 2022; Masini et al., 2023; Thakkar & Chaudhari, 2021)پرنوسان باشند    ا یها محدود  که داده   یزمان  ژهیودهند، به 

صورت    ینیبش یها و هدف پداده  تیمتناسب با ماه  دی و انتخاب مدل با   ستین  ینیبش یبهبود دقت پ  یلزوماً به معنا   ترده ی چیپ  یهاکه استفاده از مدل   دهدی پژوهش حاضر نشان م

 . (Tomar & Periyasamy, 2023)  ردیگ

در    ،یبیو ترک  یرخطیغ  یهااند که روش نشان داده   یداخل   یهادارد. پژوهش   یقاب  توجه  یهمخوان   زین  رانیا  هیشده در بازار سرمامطالعات انجام   جیپژوهش با نتا   نیا  یهاافتهی

مواجه    یو نوسانات ساختار   یقیحق  گذارانه ینقش پررنگ سرما   ،یطلاعاتا  یهات یکه با محدود   ینوظهور دارند؛ بازار   یدر بازارها   یبالاتر  ینیبش یتوان پ  ،یخط  ونی با رگرس  سهیمقا

ساختار  نی. همچن(Akhbari et al., 2024; Setayesh & Kazemnezhad, 2019; Shirzad et al., 2021)است   و  عوام  کلان   ، یمال   طی شرا  رینظ  ینقش 

 Arman et al., 2022; Nourvosh et)قرار گرفته است    دی مورد تأک  یرخطیغ  یهامدل   تیاهم  شیو افزا   یخط  یهامدل   یی در کاهش کارا  یمتی ق  یهاو شوک   ی نقدشوندگ

al., 2020; Taghizadeh & Abdzadeh Kanafi, 2023). 

کلان اشاره دارند، سازگار است. شواهد نشان  یهاو شوک   تیقطععدم   ط یدر شرا   یخط  ینیبش یپ  یهات ی که به محدود   یپژوهش با مطالعات  نیا   جینتا   ز،ین یالمللن یسطح ب  در

از    یعملکرد بهتر  یاحتمالات  ای   ی رخطیغ  یهاو مدل   هشد   فیتضع  یروابط خط  ،یاطلاعات  یهاشوک   ا ی  یاقتصاد   یهابالا، بحران   کیستماتیس  سک یبا ر  ییهاکه در دوره   دهدی م

  ی که به نقش احساسات بازار و اخبار مال  ییهاپژوهش  ن،ی. علاوه بر ا(Adebayo et al., 2022; Salisu et al., 2022; Salisu & Vo, 2020)  دهندی خود نشان م

 ,Nuriksan & Nikmah)دهند    شی تر را افزامنعطف  یهاکرده و ضرورت استفاده از مدل   د ی را تشد  متیق  مدت تاه نوسانات کو  توانند یعوام  م   نیکه ا  کنندی م   د یاند، تأکپرداخته 

2025; Shami et al., 2025). 

  توانندی م   ت،یلاج  ژهیوبر احتمال، به   یمبتن  یهادارد و مدل   یرخطیغ  یتیسهام ماه  متی و ق  یمعاملات  یرهایمتغ  انیکه روابط م  دهدی پژوهش نشان م  نیا  جیمجموع، نتا   در

  گران  ی و تحل  گذارانه یسرما   یریگم یبه بهبود تصم  توانندی بلکه م  ند،دار  تیاهم  یشناختتنها از منظر روش نه  هاافته ی  نیسهام باشند. ا  متیمدت قکوتاه   ینیبش یپ  یبرا   یابزار مناسب

 ,.Ma et al., 2021; Papageorgiou et al)  ندینما جادیا ینیبش یپ نینو یکردها یو رو یاقتصادسنج  کیکلاس اتیادب انیم یحال، پل نیکمک کنند و در ع هیبازار سرما

2024; Yang, 2023). 

  ا ی ها شرکت  ری به سا  جینتا  یری پذم یتعم تواندیمشخص است که م   یبازه زمان کیشرکت خاص و  کی مربوط به  یهاپژوهش تمرکز بر داده  نیا یاصل یهات یاز محدود  یکی

  گر، ید   تی . محدود سازد ی سهام را فراهم نم  متیبلندمدت ق  یهایی ا یپو   یامکان بررس  ،ینیبشی مدت پروزانه و تمرکز بر افق کوتاه   یهااستفاده از داده   ن،یرا محدود کند. همچن  عیصنا

 دهند.  حیسهام را توض متیاز نوسانات ق یهاست که ممکن است بخش بازار به مدل  یاحساس یهاو شاخص یکلان اقتصاد یرها یعدم ورود متغ

 یرخطیو غ  یخط  یهامدل   سهیمقا  ن،یدهند. همچن  شیرا افزا   جینتا   میتعم  تیمختلف، قابل  عیصنا  ای شرکت    نیبا گسترش دامنه نمونه به چند  توانندی م  ندهیآ  یهاپژوهش

  ژه یومتفاوت، به   یزمان  یهاافق   یدهد. بررس  ارائه  ینیبش یپ  یهااز عملکرد روش   یترجامع   ری تصو  تواندی م  یبیترک  یهاو مدل   نیماش  یریادگی  شرفتهیپ  یهابا روش   کیکلاس

 را فراهم آورد.  یارزشمند  یپژوهش یرها یمس  تواندی م  ز ین یرفتار   یهاو شاخص  یکلان اقتصاد  یرها یو بلندمدت، و افزودن متغ مدتان یم

اکتفا   یخط  یهاسهام، صرفاً به مدل   متیمدت قکوتاه   ینیبش یفراهم کند تا در پ  یعمل  ییراهنما   هیبازار سرما  گران یو تحل  گذارانه یسرما  یبرا  تواندی پژوهش م  نیا   جینتا

خود،    اری م یتصم  یهاستم یها در سمدل   نیا   یر یکارگبا به   توانندی م   ی گذاره یسرما  یهاو شرکت   ی مال  ی نهادها  ن،ی. همچنرندیبر احتمال بهره بگ  یمبتن  یرخطیغ  یهانکنند و از مدل 

 منجر شود.   هیتر در بازار سرما آگاهانه   ماتیبه اتخاذ تصم  تواندی م  زین  یرخطیغ یهاو مدل  یادیبن  یاز تحل یبیرا بهبود بخشند. استفاده ترک سک یر  تیر یو مد  ینیبشیدقت پ
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و همکاران   ی اعظم   

 مشارکت نویسندگان

 یکسانی ایفا کردند. در نگارش این مقاله تمامی نویسندگان نقش 

 تشکر و قدردانی

 گردد. از تمامی کسانی که در طی مراح  این پژوهش به ما یاری رساندند تشکر و قدردانی می

 تعارض منافع 

 . وجود ندارد یتضاد منافع گونه چیانجام مطالعه حاضر، ه در

 مالی حمایت 

 این پژوهش حامی مالی نداشته است. 

 موازین اخلاقی 

 در انجام این پژوهش تمامی موازین و اصول اخلاقی رعایت گردیده است.  
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